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Santrauka. Straipsnyje yra pristatoma socialinio tinklo ,Facebook” puslapiuose
keliamo turinio strategijos analizé. Turinio strategija apibadinama kaip turinio
publikavimo planavimas, kdrimas pasirinktomis tematikomis bei kitoks turinio
valdymas. Si analizé buvo atlikta analizuojant tris ,Facebook” puslapius ir naudo-
jantis latentiniu Dirichlé paskirstymo algoritmu, skirtu temy modeliavimui. Temy
modeliavimas padeda analizuoti ir geriau suprasti nestruktdrizuoty teksty rinki-
nius, kurie savyje slepia daugybe naudingos informacijos. Tyrimo metu, i3 beveik
9 tdkst. vaizdo jrasy pavadinimy buvo sudarytos 10 temuy, kurios leido detaliau
pazvelgti j keliama turinj. ISanalizavus duomenis buvo atskleistos keliamo turinio
strategijos bei jy pasikeitimai nagrinéjamu laikotarpiu.

Raktiniai ZodZiai: socialiniai tinklai; ,Facebook”; latentinis Dirichlé paskirsty-
mas; temy modeliavimas.

1 |Jvadas

Temy modeliavimas yra vienas i$ galingiausiy teksto apdorojimo metody,
skirty latentiniams duomenims aptikti bei tekstiniy dokumenty ir kity duo-
meny rySiams rasti. Mokslininkai yra paskelbe daugybe jvairiy temy mode-
liavimo straipsniy jvairiausiose srityse [1], [2], [3], [4], [5]. Siam uzdaviniui
atlikti yra jvairiy metody, taciau latentinis Dirichlé paskirstymas (angl. La-
tent Dirichlet allocation (LDA)) yra vienas populiariausiy naudojamy algori-
tmuy, leidZianciy iSskirti is Zodziy rinkiniy pagrindines temas be papildomos
Zmogaus intervencijos.

LDA galime jvardinti kaip metoda, kuris automatiSkai suformuoja temas,
kurioms priklauso tam tikri Zodziai. Kitaip tariant, tai yra temuy, kurios suda-
rytos i$ ZodZiy su tam tikromis tikimybémis, rinkinys. Taigi, jvardinto meto-
do tikslas - i$ ZodZiy ir dokumenty sukurti tiesiogiai nestebima (latentine)
tema. IS struktdrizuoto teksty rinkinio (angl. corpus) LDA pirmiausia atkuria
esancius dokumentus. To veikimas yra paremtas i zodziy ir dokumenty
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sudaryty temy svarba [6]. PrieS nurodydami LDA specifikacijas, apibrezkime
sgvokas:

+ Pagrindinis diskreciy duomeny vienetas yra Zodis {1,..,V}}, kuris jvar-
dinamas kaip svarbiausias reik3minis kalbos vienetas. ZodZiai yra
vaizduojami kaip vienetiniai vektoriai, o v-asis Zodis yra vaizduoja-
mas vektoriumi w, kur w¥ =1 ir w¥ =0, kai v # u.

+ Dokumentas apibréziamas kaip N Zodziy seka w =(w,, w,,..., wy), kur
w,, yra n-tasis sekos Zodis.

+  Struktdrizuotas teksto rinkinys (angl. corpus) yra M dokumenty ko-
lekcija, Zymima D = {wy, w,, ..., w,}.

LDA generavimo proceso specifikacijas kiekvienam dokumentui w,

esanciame struktdrizuotame teksto rinkinyje D galime uZrasyti taip:

1. N ~ Poisson(t)

2. 8 ~ Dir(a) - dokumento temos skirstinys.

3. Kiekvienam ZodZiui w,, iS N:

3.1. Pasirenkama tema z,, ~ Multinomial(8).
3.2. Pasirenkamas zodis w_n i$ p(w, | zn, B) - tikimybes, sglygotos te-
mos z,.

Taip pat modelyje yra daromos ir kelios prielaidos. Dirichlé skirstinio di-
mensija k ir temos kintamojo dimensija z yra fiksuoti ir Zinomi. Zodziy tiki-
mybes apibréziamos kaip k x V matrica B, kur B;=p(w = 1|2'= 1) yra laikomu
fiksuotu kiekiu. Tuo tarpu N nepriklauso nuo visy duomenis generuojanciy
kintamujuy, tokiy kaip 8 ir z.

0 yra k-matis Dirichlé atsitiktinis kintamasis, kuris jgyja reikSmes (k -
1)-simplekse (k - vektorius \theta jgyja reikSmes (k - 1)-simplekse, jei 8,2 0,
YX,6,=1, ir turi tikimybiy tankj, lygy:

_ I‘(Zﬁ‘zl “) a1 ap-1

p@la) = H{":l @) 0, w0,
kur parametras a yra k-vektorius, kurio komponentai a;> 0, o I(x) yra gama
funkcija. Turédami a ir B parametrus, bendras 6, temy rinkinio z ir w pa-
skirstymas iSreiSkiamas:

N
p(6,2,wla, ) = p©1a) | [pGalO)p(nlzn, ),
n=1

kur p(z,|0) yra 6; unikaliam i, kad z/,= 1. Integruodami 6 ir sumuodami z,
gauname ribinj dokumento skirstinj:
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pwla ) = [ p@l) | [ [ Y panlodptmnlz ) |ao.

n=1 z

Galiausiai, paeme atskiry dokumenty ribiniy tikimybiy sandauga, gau-
name struktdrizuoto teksto rinkinio tikimybe:

p(Dla, ) —1_[ [ peata Zp(zdue)p(wdnlzdn.ﬁ) a6,

d=1zgn

Sio tyrimo tikslas - pasinaudojant latentiniu Dirichlé paskirstymo al-
goritmu iStirti trijy, socialinio tinklo ,Facebook”, puslapiy keliamo turinio
strategijas. ,Facebook” puslapis yra apibadinamas kaip profilis, kurj gali su-
sikurti jmonés, organizacijos ar individualds asmenys. Siuose puslapiuose
gali bati skelbiama jvairi informacija, kuri yra prieinama ir matoma visiems
socialinés platformos vartotojams [7]. Socialiniy tinkly kontekste, turinys
apima ne tik puslapyje raSomus tekstus, bet ir naudojamas nuotraukas
bei vaizdo jrasus. Todél turinio strategija apibddinama kaip turinio publi-
kavimo planavimas, kdrimas pasirinktomis tematikomis bei kitoks turinio
valdymas [8]. Tyrimas buvo atliekamas trims etapais: pirmiausia duome-
nys buvo paruoSiami analizei: iSvalytos trokstamos reikSmeés bei sukurti
papildomi iSvestiniai kintamieji. Po to atliekamas vaizdo jrasy temy mo-
deliavimas. Siame etape sutvarkomos tekstinio kintamojo reikmés, atlikta
tokenizacija ir ZodZiy redukavimo procesas iki Zodziy kamieny. Sekanciu
zingsniu buvo pritaikytas latentinio Dirichlé paskirstymo algoritmas ir su-
sisteminamos keliamo turinio tematikos. Galiausiai, buvo atliekama ,Face-
book"” keliamo turinio skirtingais pjaviais statistiné analizé bei pateikiamos
gautos iSvados.

2 Duomeny aprasas

Tyrime buvo naudojami duomenys, idtraukti i§ ,Tubular” platformos [9]. Si
platforma yra skirta vaizdo jrasSy parametry sekimui ir jy analizéms. Naudoja-
ma duomeny imtis yra subalansuota, kurig sudaro 14 kintamuyjy: 4 kokybiniai
bei 10 kiekybiniy, ir 8792 skirtingy vaizdo jrady is 3 skirtingy ,,Facebook” pus-
lapiy. Kintamieji apibddina vaizdo jraSy pagrindine informacija: universaly
identifikacijos numerj, puslapio ir vaizdo jraSo pavadinima, paskelbimo laika,
jraso trukme, perziary skaiciy bei auditorijos skirtingy interakcijy kiekj.
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Pradéjus analizuoti duomenis buvo pastebétas papildomy iSvestiniy
kintamujy poreikis, be kuriy baty sudétinga atlikti analize. Vienas i3 traks-
tamy kintamujy - bendras vaizdo jraSo surinkty reakcijy skaicius. 2016 m.
~Facebook” jvykdeé pakeitimus savo platformoje ir iSleido naujg ypatybe ,Re-
akcijas” [10]. Si funkcija yra esamos funkcijos paspausti mégti ant vaizdo
jraSo papildymas: vartotojai dabar gali pasirinkti vieng i$ penkiy papildomy
animuoty jaustukuy, kuriais gali iSreiksti savo poZzidrj j pamatytg vaizdo jrasa.
Taigi, dabar egzistuoja SeSios tokios reakcijos: ,Patinka”, kurj jau yra Zino-
ma, taip pat ,Myliu“, ,Haha", ,vVau”, ,Liadna” ir ,Pikta" emocijos. Vis délto,
pradiniuose duomenyse yra pateikiamas tik kintamasis, kuris parodo, kiek
Zmoniy paspaude meégti mygtuka. Trokstant duomeny apie kitas reakcijas
negalima tiksliai jvertinti, kaip ,Facebook” vartotojai reagavo j vaizdo jrasus
ir kiek susidoméjimo jrasas sulauké. Siai problemai spresti buvo pasitelk-
tas atliktas tyrimas, kurio metu buvo nustatytas vidutinis reakcijy pasis-
kirstymas vaizdo jraSuose [11]. Buvo nustatyta, jog mégti reakcija sudaro
77,55 proc. visy reakcijy, paliekant 22,45 proc. visoms kitoms reakcijoms.
Remiantis Sio tyrimo rezultatais ir proporcijos lygtimis, buvo sukurtas nau-
jas kintamasis, parodantis bendrg vaizdo jraso surinkty reakcijy skaiciy.

Dar vienas kintamasis, kuris buvo sukurtas siekiant analizuoti bendrg
vartotojy interakcijg su vaizdo jrasy, yra bendras visy interakcijy skaicius.
Socialiniy tinkly kontekste, interakcija yra bet koks vartotojo atliktas veiks-
mas, susijes su vaizdo jrasu. Taigi, Sis kintamasis buvo sudarytas sudedant
vaizdo jrasSo komentarus, pasidalinimus ir bendrg reakcijy skaiciy. Taip pat
buvo sukurti iSvestiniai kintamieji, kurie padéjo atlikti analize ir parodé vi-
dutine vaizdo jraso trukme minutémis, jraso ilgio kategorijg bei kurj mety
ketvirtj, savaités dieng bei valandg buvo publikuotas vaizdo jrasas.

Galiausiai buvo nustatyta, jog duomenyse yra trikstamy reikSmiy. Skir-
tingi kintamieji turéjo skirtinga kiekj trakstamuy reikSmiy, taciau jos nesuda-
re daugiau kaip 3,9 proc. visos imties. Kadangi trokstama informacija suda-
ré salyginai nedidele dalj visy duomenuy, nepilni jrasai buvo panaikinti.

3 Eksperimentinis tyrimas

Siekiant jvertinti puslapiuose keliamo turinio strategijg ir nustatyti jos pasi-
keitimus laikui bégant, pirmiausia siekta nustatyti, koks yra keliamas turi-
nys. Dél Sios prieZasties buvo atliekama keliamy jrasSy temy analizé. Temy
sukarimui ir raktiniy Zzodziy generavimui buvo pasitelkti vaizdo jrasy pava-
dinimy duomenys.
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Pirmiausiai, buvo atliktas tokenizavimas. Tokenizavimas yra eiluciy sekos
suskaidymas | dalis, tokias kaip zodziai, raktiniai zodziai, frazes, simboliai ir
kiti elementai, vadinami Zetonais (angl. Tokens). Zetonai gali bati atskiri zo-
dziai, frazes ar net istisi sakiniai. Taigi, kiekvienas sakinys buvo suskirstytas j
Zodziy sarasa, visiSkai pasalinti skyrybos Zenklai ir nereikalingi simboliai. At-
likus tokenizacijg buvo atliktas kamieny sudarymas. Tai yra ZodZio redukavi-
mo procesas iki ZodZio kamieno, kitaip Zinomo kaip lema, kuris pridedamas
prie priesagy ir prieSdéliy. Tokio proceso tikslas yra sumazinti bendrg Zodziy
skai€iy Zodyne ir palikti tik unikalius ZodZius. Dél kamieny sudarymo temy
modeliavimas turéty pavykti geriau ir turety bati sukurtos tikslinés temos.
Paskutiniame teksto apdorojimo etape buvo sukurta ZodZiy dokumento ma-
tricg (angl. Document-Word matrix) ir pasalinti angliski stabdomieji ZodZiai
(angl. stopwords). puslapio ir vaizdo jraSo pavadinima, paskelbimo laika, jra-
So trukme, perzidry skaiciy bei auditorijos skirtingy interakcijy kiekj.

Sukdrus Zodziy dokumento matricg buvo pasinaudota latentinio Dirich-
lé paskirstymo modeliu. Nataralios kalbos apdorojimo (angl. Natural lan-
guage processing) kontekste latentinis Dirichlet paskirstymas (angl. Latent
Dirichlet allocation) yra statistinis modelis. Tai yra temy modelio algoritmas,
kuris naudojamas tekstus priskirti tam tikroms temoms. Modelio veikimas
yra paremtas prielaida, kad dokumentai yra sudaryti i$ ZodZiy, kurie padeda
nustatyti temas. Sia prielaida vadovaujantis yra bandoma susieti dokumen-
tus su temy rinkiniu, priskiriant kiekvieng dokumento Zodj skirtingoms te-
moms. Toks priskyrimo procesas yra atliekamas sglyginiy tikimybiy jverciy
pagalba. Taigi, jvertinus Zodziams tikimybes, yra sudaromas Zodziy rinki-
nys, kuris atvaizduoja tam tikrg temg. Rinkinys yra sudaromas pasirenkant
Zodzius su didZiausiomis tikimybémis arba nustatant tikimybinj slenkstj ir
pasirenkant tik tuos Zodzius, kuriy tikimybé yra didesné arba lygi pasirinktai
slenkstinei vertei. Tyrime buvo pasirinkta surasti ir sudaryti 10 temuy, nes
nustatant kitokj kiekj modelio tikslumas mazéja. Pritaikius latentinio Dirichlé
paskirstymo modelj buvo gauta temy ZodZiy matrica, kuri pateikiama 1 pav.

IS temy ZodZiy matricos buvo sudarytos Sios temos: ,Handicrafts &
Food”, ,Makeover & Changeover”, ,Construction & Water”, ,Furniture &
Construction Tools", ,Life hacks & Tricks”, ,Makeover & Renovation”, ,Ma-
keup & Garden decor”, ,Wood crafts & Art", ,Design & Decoration”, ,Satis-
faction & Repair”.
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4 Keliamo turinio strategijos analizé skirtingais pjaviais

Turinio strategija buvo nagrinéjama pagal: vidutinj vaizdo jraSo perziQry
skaiciy kiekvieng ketvirtj, kiekvieno ketvir€io savaités dienomis Vaizdo jrasy
publikavimo pasiskirstyma, vaizdo jraSy publikavimo laikg kiekvieng ketvir-
tj, vidutinj vaizdo jrasy perzitry skaiciy pagal vaizdo jrasy trukme, keliamy
vaizdo jrasy kategorijy pasiskirstyma kiekvieng ketvirtj, vidutinj jrasy inte-
rakcijy kiekj kiekvieng ketvirtj, vidutine vaizdo jrasSy trukme kiekvieng ke-
tvirtj, kiekvieng ketvirtj jkeliamy vaizdo jrasy temy pasiskirstyma, vidutinj
vaizdo jrasy perzidry skaic€iy pagal temas.

IStyrus ,Facebook” konkurenty kanalus iSsiaiskinta, jog vidutinis vaizdo
jrasy perzidry skaicius kiekvieng ketvirtj pirmame kanale nebuvo pastovus,
taCiau Zenkliai nesikeité. 2 pav. yra pateikiamos treciojo nagrinéjamo ,Fa-
cebook” puslapio vidutinés vaizdo jrasSo perzZiGros. Taip pat pastebéta, jog
antro ir treCio kanaly grafikai buvo labai panasas. Jdomu tai, jog 2021 m.
trecio ir ketvirto ketvircio vidutinis perZitry skaicius Siuose kanaluose buvo
nepaprastai didelis. Tokio teigiamo rezultato prieZastys gali bati sékmingos
marketingines kampanijos, labai kokybiSky ir sudominanciy vaizdo jrasy
sukdrimas.

6 Treciojo nagrinéjamo ,Facebook" puslapio vidutinis vaizdo jrady perzitry skaicius
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2 pav. Treciojo nagrinéjamo ,Facebook” puslapio vidutinis vaizdo jraSo perziary skaicius.

Konferencijos , Lietuvos magistranty informatikos ir IT tyrimai” darbai 21



Zvelgiant j kiekvieno ketvircio savaités dieny vaizdo jrady publikavimo
pasiskirstyma aiskiai matyti, jog pirmojo nagrinéjamo puslapio visy ketvir-
Ciy keliamy jrasy strategija buvo iSlaikyta tokia pati. Visomis dienomis buvo
stengiamasi kelti po panasy kiekj vaizdo jrasy. Antrasis nagrinéjamas pusla-
pis 2020 m. ketvirtame ketvirtyje didesnj kiekj jrasy stengési kelti antradie-
niais, treCiadieniais ir ketvirtadieniais, o treciasis - puse keliamy jrasy publi-
kuodavo ketvirtadieniais, likusig dalj po lygiai antradieniais ir sekmadieniais.
Taciau galima pastebeti, jog tokia strategija nepasitvirtino, nes likusiais ke-
tvirciais jraSai buvo keliami apytiksliai po lygiai kiekvieng dieng.

Analizuojant vidutinj vaizdo jrasy perZidry skaiciy pagal vaizdo jrasy tru-
kme pastebéta, jog pirmuose dvejuose kanaluose didZiausio susidoméjimo
sulaukeé vidutinés trukmés vaizdo jraSai. Paskutiniojo puslapio lankytojams
labiausiai patiko stebeti trumpesnius vaizdo jrasus. Svarbu paminéti tai, kad
visuose kanaluose labiausiai dominuoja labai trumpi vaizdo jrasai. Vis délto
galima daryti prielaidg, kad kanaly moderatoriai atsizvelge | ZiGrovy susi-
domejimg ilgesniais jrasais, nes vélesniuose ketvir¢iuose buvo pradedami
publikuoti ir ilgesnés trukmés filmukai.

Pradéjus nagrineti kanaly vidutinj jraSy interakcijy kiekj i$ karto pastebe-
tas pirmojo puslapio publikuojamy jrasy prastéjantis rezultatas. Matoma,
kad auditorijos sgveikavimas su vaizdo jra3ais palaipsniui mazéja. Tai gali
indikuoti ZiGrovy nepasitenkinimg turinio kokybe. Nors Siame kanale néra
stebimas vaizdo jrasy perZiary skaiciaus maZzéjimas, interakcijy smukimas
atskleidzia, jog ateityje Sio kanalo populiarumas ir perzidry skaicius taip pat
gali smukti. Tuo tarpu kity puslapiy pirmais trims ketvirciais saveiky su vaiz-
do jraSais buvo labai mazai. Taciau tokio rezultato galima buvo tikétis, nes
Siais ketvirciais ir vaizdo jraSai atitinkamai sulaukdavo mazai perziary.

Perzvelgus vidutine publikuojamy vaizdo jrasy trukme kiekvieng ketvirtj
nepastebeéta jokiy stebinanciy rezultaty. Visuose kanaluose vidutiné trukmé
auga. Taip yra todel, nes kaip jau buvo pasakyta, vélesniuose ketvir€iuose
kanaly savininkai atsizvelgé j fakta, jog didZiausio ZiGrovy susidoméjimo su-
laukia trumpi ir vidutinés trukmés vaizdo jrasai.

Paskutiniame etape buvo analizuojami duomenys pagal jkeliamy vaizdo
jrasy temy pasiskirstymg ir vidutinj vaizdo jraSy perziary skaiciy pagal Sias
sudarytas temas. 3 pav. atskleidzia, jog pirmame kanale vaizdo jrasai kelia-
mi apytiskliai po lygiai visomis temomis. Vis délto, labiausiai ZiGrimos temos
buvo Sios: ,Construction & water” bei ,,Makeover & revonation”. Nors antra-
me puslapyje su lyg kiekvienu ketvirciu pradejo pasirodyti vis jvairesnis turi-
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Perzitry skaicius
>

w

nys, taciau labiausiai publikuojantys vaizdo jrasai buvo ,Makeup & Garden
decor” bei , Life hacks & Tricks" temomis. Jdomu tai, jog kanalo savininky dau-
giausiai keliamo turinio temos iSsiskyré su ZiGrovams labiausiai patikusiomis
temomis. Pasirodo, jog auditorijai labiausiai patiko zidreti ,Satisfaction & re-
pair’,,Construction & water” bei ,Design & decorarion”. Tuo tarpu paskutinia-
jame puslapyje pirmajj ketvirtj dominavo tik ,Satisfaction & repair”, ,Design
& decoration” bei ,Woodcrafts & art” keliamy vaizdo jrasy tematikos. Véliau
turinys buvo publikuojamas jvairesnis. Vis delto lankytojy megstamiausios
temos buvo: ,Makeup & garden decor”, taip pat ,Makeover & revonation”.

Pirmojo nagrinéjamo ,Facebook” puslapio vidutinis vaizdo jrasy perzidry skaicius pagal temas
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3 pav. Pirmojo nagrinéjamo ,Facebook” puslapio vidutinis vaizdo jrasy perziary skaicius
pagal temas.

5 ISvados

Tyrimo metu buvo istirtos trijy, socialinio tinklo ,Facebook”, puslapiy ke-
liamo turinio strategijos, nustatytas pozymiy rinkinys su papildomais is-
vestiniais parametrais, kuris leido jvertinti tiriamy strategijy reikSmingu-

Konferencijos , Lietuvos magistranty informatikos ir IT tyrimai” darbai 23



ma. Strategijas sudaré tokie pozymiai, kaip publikuojamo turinio laikas bei
diena, kuriamy vaizdo jrasy trukme ir turinio tematikos. Pasinaudojus la-
tentiniu Dirichlet paskirstymo algoritmu buvo sudarytos 10 temy. Veéliau,
Siomis temomis buvo pasinaudota analizuojant keliamga turinj. Pastebeta,
jog 2021 m. trecias ir ketvirtas ketvirCiai buvo sékmingi nagrinéjamiems
puslapiams. Lyginant su kitais ketvirciais, Siuo laikotarpiu vidutiniSkai buvo
surenkama Zenkliai didesnis vaizdo jraSy perzidry kiekis. Taip pat buvo at-
skleista, jog stebimu laikotarpiu ,Facebook” puslapiai pradéjo kurti ir publi-
kuoti ilgesnés trukmeés vaizdo jraSus. Galiausiai pastebéta, jog puslapiuose
pradeéjo pasirodyti vis jvairesnis turinys, nors temy populiarumai ir ZiGrovy
susidoméjimas jomis skyrési.

Literatdra

[11 Mcauliffe, Jon, and David Blei. Supervised topic models. Advances in neural information
processing systems, 20, 2007.

[2] Li,D., He, B, Ding, Y., Tang, J., Sugimoto, C., Qin, Z., Yan, E., Li, . and Dong, T. Community-
based topic modeling for social tagging. In Proceedings of the 19th ACM international
conference on Information and knowledge management, 1565-1568, 2010.

[3] Daud, A. Using time topic modeling for semantics-based dynamic research interest
finding. Knowledge-Based Systems, 26: 154-163, 2012.

[4] Lim, KW., Chen, C. and Buntine, W. Twitter-network topic model: A full Bayesian
treatment for social network and text modeling, arXiv preprint arXiv:1609.06791, 2016.

[51 Weng, J., Lim, E.P,, Jiang, J. and He, Q. Twitterrank: finding topic-sensitive influential
twitterers. In Proceedings of the third ACM international conference on Web search and
data mining, 261-270, 2010.

[6] Blei, David M., Andrew Y. Ng, and Michael I. Jordan. Latent dirichlet allocation. Journal of
machine Learning research}, 3: 993-1022, 2003.

[71 Kelly Kennedy. Facebook Page vs Profile: Everything You Need To Know. https://
yourblogworks.com/facebook-page-vs-facebook-profile/ .

[8] Kristina Halvorson. The Discipline of Content Strategy. http://alistapart.com/article/
thedisciplineofcontentstrategy/.

[9]1 Tubular. https://tubularlabs.com/ .

[10] Sammi Krug. Reactions Now Available Globally. https://about.fb.com/news/2016/02/
reactions-now-available-globally/.

[11] Olga Rabo. We Analyzed 2,810 Pages to Calculate Average Facebook Engagement Rate.
https://blog.iconosquare.com/average-facebook-engagement-rate/ .

24 Konferencijos , Lietuvos magistranty informatikos ir IT tyrimai” darbai



	Keliamo turinio strategijos analizė socialinio tinklo „Facebook“ puslapiuose
	Santrauka


	1 Įvadas
	2 Duomenų aprašas

	3 Eksperimentinis tyrimas
	4 Keliamo turinio strategijos analizė skirtingais pjūviais
	5 Išvados

	Literatūra

